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Resumen

La presente investigacion explora la relacion entre las
dimensiones cognitivas y afectivas de estudiantes de
maestria hacia la inteligencia artificial (IA) y su conducta
en entornos educativos. Mediante un enfoque
cuantitativo explicativo y disefio transversal, se aplico un
cuestionario estructurado basado en Sevilla y Barrios
(2024) a una muestra de 102 estudiantes de maestria en
una universidad del norte de México, buscando medir sus
actitudes en dimensiones cognitiva, afectiva y
conductual. Se utilizo un analisis de regresion multiple
para poder mostrar la relacion de ambas variables con la
conducta de los estudiantes hacia la IA en las clases. Los
resultados indican que ambas variables independientes
tienen un efecto significativo sobre la conducta. El factor
afectivo mostrd una influencia ligeramente superior,
explicando un 61.1% de la variabilidad conductual. Esto
sugiere que las emociones asociadas a la IA pueden
desempenar un papel mas determinante en la adopcion de
esta tecnologia en contextos educativos avanzados. Las
implicaciones de estos hallazgos son discutidas en
relacion con la integracion de la IA en programas de
maestria, resaltando la importancia de atender las
necesidades emocionales y cognitivas de los estudiantes
para fomentar un uso efectivo de estas tecnologias.
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Abstract

The present research explores the relationship
between the cognitive and affective dimensions of
master's degree students toward artificial intelligence
(AI) and their behavior in educational environments.
Using a quantitative explanatory approach and a
cross-sectional design, a structured questionnaire
based on Sevilla and Barrios (2024) was applied to a
sample of 102 master's students at a university in
northern Mexico to measure their attitudes in
cognitive, affective, and behavioral dimensions. A
multiple regression analysis was used to show the
relationship of both variables with students' behavior
towards Al in the classroom. The results indicate that
both independent variables have a significant effect on
behavior. The affective factor showed a slightly higher
influence, explaining 61.1% of the behavioral
variability. This suggests that emotions associated
with Al may play a more determinant role in the
adoption of this technology in advanced educational
contexts. The implications of these findings are
discussed in relation to the integration of Al in
master's programs, highlighting the importance of
addressing students' emotional and cognitive needs to
promote effective use of these technologies

Key words: Artificial Intelligence, Education,
Cognitive Skills, Affective Skills, and Student
Cognition.
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Introduccion

La integracion de la Inteligencia Artificial (IA) en los sistemas educativos ha emergido como un
campo de estudio significativo y transformador. Con la expansion tecnologica, la educacion se
enfrenta a un paradigma cambiante, donde la IA no solo optimiza los métodos de ensefianza, sino que
también plantea desafios tnicos y oportunidades de aprendizaje para estudiantes y educadores por
igual. Este interés creciente se refleja en el tema central de esta investigacion la cual busca evaluar
las actitudes de los estudiantes de posgrado hacia la IA, un area que ain esta en sus etapas formativas
pero que es crucial para la adopcion y adaptacion de estas tecnologias en el aula para forjar futuros
profesionales que estén a la vanguardia en temas tecnologicos.

A medida que la sociedad avanza hacia una mayor digitalizacion del entorno educativo,
comprender como los estudiantes perciben y se relacionan con la IA se vuelve esencial. Estudios
recientes han comenzado a abordar esta cuestion desde diversas perspectivas, uno de estos estudios
(Kim & Kim,2022) evaltia desde la aceptacion y resistencia tecnologica hasta las expectativas y
preocupaciones asociadas con el uso de herramientas de IA en la educacion. Por ejemplo, la
investigacion ha mostrado que las percepciones de los maestros sobre herramientas educativas
basadas en IA pueden influir significativamente en su integracion en las actividades de desarrollo
estudiantil, resaltando la necesidad de familiarizar a los educadores con estas tecnologias antes de su
implementacion.

Ademas, la aceptacion de la IA entre los futuros docentes se ve afectada por multiples factores,
incluyendo variables organizacionales, tecnologicas e individuales como la edad, el género y el
trasfondo cultural de los estudiantes de maestria (Zhang et al., 2023). Estos hallazgos sugieren que la
educacion en IA no solo debe centrarse en la infraestructura tecnoldgica, sino también en preparar
adecuadamente a los jovenes estudiantes de maestria y adaptar las intervenciones pedagogicas a las
necesidades especificas de los estudiantes y contextos educativos.

La adopcién de herramientas basadas en IA promete optimizar los procesos educativos
mediante la personalizacion del aprendizaje y la automatizacién de tareas administrativas y
evaluativas, lo cual justifica la importancia de explorar las percepciones de los estudiantes hacia estas
tecnologias, para facilitar una integracion efectiva y ética. (Chan & Hu, 2023).

Perspectivas Generales de la IA en la educacion

Estudios recientes muestran una actitud generalmente positiva de los estudiantes universitarios
hacia la IA generativa, como ChatGPT, destacando beneficios como la mejora en los resultados de
aprendizaje y ensefianza. Sin embargo, también subrayan desafios significativos, como la integridad

académica y la equidad en el acceso a estas tecnologias. (Zhang et al., 2023).
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La inteligencia artificial desempefia un papel innovador en el ambito educativo, promoviendo
un enfoque personalizado a las necesidades y ritmos de aprendizaje de cada estudiante; esta
personalizacion es posible gracias a la capacidad de los sistemas de IA en analizar el progreso
individual y ajustar los contenidos acordes a las habilidades y requerimiento de los alumnos. La
Fundacion LAB (2024) destaca que esta tecnologia no solo “fomenta una mayor eficiencia en la
ensefianza, sino que también permite superar barreras geograficas y culturales, ofreciendo recursos
educativos accesibles para todos, independientemente de su ubicacion o contexto lingiiistico.”

La integracion de la IA en la educacion también implica grandes desafios, sobre todo en la
proteccion de datos personales y en la necesidad de regulacion éticas para su uso (Aragon, 2023); es
por esto por lo que la formacion adecuada de los estudiantes es crucial para asegurar una

implementacion exitosa de estas herramientas.
Creatividad y la 14

Un estudio con estudiantes de secundaria explor6 la relacion entre creatividad y 1A, revelando
que los estudiantes con un conocimiento profundo de la IA mostraban actitudes mas positivas hacia
su integracion en las aulas, mientras que aquellos con menor entendimiento expresaban miedo o
reservas hacia estas tecnologias (Marrone et al., 2022). Este contraste resalta la importancia de una
educacion integral en IA que incluya sus principios fundamentales y potenciales impactos, no solo
técnicos sino también éticos y sociales.

Los estudiantes deben estar conscientes de como la inteligencia artificial puede apoyar su
creatividad y aprendizaje. La educacién moderna favorece las pedagogias basadas en la resolucion de
problemas, que enfatizan la importancia de fomentar la capacidad de los nifios para pensar
creativamente. Marrone et al (2022) propone que la “IA en la educacion pueda abordar algunas de las
principales preocupaciones asociadas con la disminucion de la creatividad, particularmente un énfasis
en el proceso creativo”. Esto puede ayudar a mejorar el pensamiento creativo en los estudiantes y la
comodidad usando la A, y preparar adecuadamente a los estudiantes para ingresar a la fuerza laboral

moderna.
Impacto en la educacion mexicana

En el contexto educativo mexicano, la implementacion de la inteligencia artificial representa
una oportunidad crucial para el desarrollo de competencias del siglo XXI en México, adaptando los
sistemas educativos a las demandas de una economia globalizada y tecnologicamente avanzada.
Segun Cuevas Villa et al (2024), la IA puede catalizar la personalizacion del aprendizaje, facilitando
la adquisicion de habilidades criticas como el pensamiento computacional, la resolucién de

problemas, y las competencias socioemocionales como la empatia y la perseverancia
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El desafio de implementar la IA en el sistema educativo mexicano reside no solo en integrar
tecnologias avanzadas, sino también en redisefiar los curriculos para que incorporen estas
competencias esenciales de manera efectiva; las habilidades como “el pensamiento critico, la
creatividad y la colaboracion” deben estar en el ntcleo de los planes de estudios actualizados para
preparar a los estudiantes para los roles laborales del futuro. (ProFuturo, 2022a).

La pandemia actio como catalizador para una transformacion digital acelerada, mostrando la
importancia de la educacion hibrida y las plataformas digitales que permiten un aprendizaje mas
flexible y accesible. Sin embargo, es esencial que esta transicion hacia la educacion digital también
contemple la equidad y la inclusion, asegurando que todos los estudiantes, independientemente de su
ubicacion geografica o situacion econdmica, tengan acceso a las mismas oportunidades de
aprendizaje de calidad. (Bernate y Vargas, 2020)

Es por esto por lo que los curriculos escolares deben evolucionar para reflejar estos cambios,
integrando las competencias del siglo XXI de manera que se alineen con las necesidades del mercado
laboral global y respalden el desarrollo integral de los estudiantes (ProFuturo, 2022b). Asimismo, es
crucial que los educadores reciban la formacién necesaria para implementar estas tecnologias y

metodologias innovadoras en sus practicas docentes
Objetivo

La presente investigacion tiene como objetivo analizar los factores cognitivos y afectivos en
estudiantes de posgrado de una universidad del norte de México para evaluar su conducta con la

inteligencia artificial.
Hipdotesis

HO: Las factores cognitivos y afectivos afectan el factor conductual que tienen los estudiantes
de maestria hacia la inteligencia artificial.

HI1: Las factores cognitivos y afectivos no afectan el factor conductual que tienen los

estudiantes de maestria hacia la inteligencia artificial.
Variable Independiente 1 (Factor Cognitivo)

Dentro de esta investigacion, el factor cognitivo en la inteligencia artificial se refiere al
conocimiento y la comprension que los individuos tienen acerca de la [A y sus implicaciones. En el
contexto de la educacion, esto abarca las percepciones de los estudiantes sobre la importancia de
aprender sobre IA y la relevancia en las clases para su desarrollo académico y profesional. Segun
Smith y Kosslyn (2008), la cognicion implica no solo la adquisicién de conocimientos sino también

la habilidad para aplicar dicho conocimiento en situaciones practicas.
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La importancia del factor cognitivo también se refleja en como los estudiantes aplican su
conocimiento de IA para resolver problemas, innovar y crear nuevas soluciones (Crompton y Song,
2021). Ademas, el factor cognitivo también demuestra la habilidad de los estudiantes para evaluar y
regular su propio aprendizaje en este campo, lo cual puede considerarse una competencia clave para

navegar en el aprendizaje autodirigido y permanente de la IA (Yilmaz, 2011).
Variable Independiente 2 (Factor afectivo)

El factor afectivo en el contexto del aprendizaje de la inteligencia artificial (IA) aborda las
respuestas emocionales y los valores que los estudiantes asocian con esta tecnologia. Este aspecto es
tan significativo como el cognitivo porque las emociones juegan un papel fundamental en como las
personas reciben y procesan informacion nueva, incluyendo su motivacion para aprender y aplicar
conocimientos, afectando la atencion, la estrategia de aprendizaje, y la persistencia. (Pekrun y
Linnenbrink-Garcia (2014)

Ademas, Jourdan et al (2013) enfatizan en los retos emocionales, como lo es el reconocer y
abordar cualquier preocupacion o ansiedad que los estudiantes puedan tener sobre la IA. Ellos
mencionan que mantener un didlogo abierto sobre las implicaciones de la IA puede ayudar a los
estudiantes a desarrollar una vision equilibrada y matizada que respalde su desarrollo emocional e

intelectual.
Variable Dependiente (Factor Conductual)

El factor conductual relacionado con la inteligencia artificial (IA) en el &mbito educativo se
centra en como los estudiantes actian o planean actuar con respecto a esta tecnologia. Mientras que
los factores cognitivo y afectivo se ocupan de lo que los estudiantes saben y sienten, el factor
conductual se refiere a las maneras en que esos conocimientos y sentimientos se traducen en practicas
y decisiones reales.

Los comportamientos pueden incluir la busqueda activa de cursos relacionados con IA, la
participacion en proyectos o investigaciones que impliquen IA, y la aplicacion de conocimientos de
IA en situaciones practicas. Segun Ajzen (1991) en su Teoria del Comportamiento Planificado, la
intencion de realizar un comportamiento es un predictor inmediato del mismo y esta influenciada por
las actitudes, normas subjetivas y percepcion de control sobre el comportamiento.

Diversos estudios han mostrado que la exposicion y la competencia en IA pueden fomentar la
predisposicion de los estudiantes a integrar estas tecnologias en su futuro profesional. Por ejemplo,
mallik y Gangopadhyay (2023) y Chatterjee y Bhattacharjee (2020) concuerdan que la familiaridad
con herramientas de IA puede conducir a una mayor probabilidad de usar estas tecnologias de manera

innovadora en su campo de estudio o trabajo. Asimismo, experiencias practicas y positivas con la IA
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en el aula pueden aumentar la probabilidad de que los estudiantes adopten enfoques conductuales

proactivos hacia su uso

Método

El presente estudio aborda una metodologia empleada en esta investigacion es de caracter
cuantitativo, explicativo y transversal, disenada para analizar las actitudes de estudiantes de maestria
hacia la inteligencia artificial. Mediante la aplicacion de un cuestionario estructurado desarrollado
por los investigadores Sevilla y Barrios (2024), este estudio transversal recoge datos en un solo
momento en el tiempo, con el objetivo de describir variables y analizar su relacion para explicar como
y por qué los estudiantes de maestria se relacionan con la [A desde las dimensiones cognitiva, afectiva
y conductual. Esta aproximacion metodologica permite una evaluacion objetiva y sistematica,
facilitando el analisis cuantitativo de los datos para identificar correlaciones y causas subyacentes de

las actitudes observadas.
Participantes

Los participantes en este estudio estdn compuestos por estudiantes actualmente matriculados
en diversos programas de maestria en un posgrado una universidad publica de negocios al norte de
México. Se seleccionaron a los estudiantes de manera aleatoria de los distintos semestres (1°, 2°, 3°
y 4°) para obtener una muestra representativa de la poblacion de estudiantes de maestria, garantizando
asi que los resultados puedan generalizarse a un grupo mas amplio dentro del contexto educativo
superior. Al finalizar la recoleccion de datos; se obtuvieron un total de 102 datos validados.

En el contexto de estudios cuantitativos, alcanzar un minimo de 100 participantes en una
muestra es comun para asegurar validez estadistica; segin Krejcie y Morgan (1970) “una muestra
aproximada de 100 participantes es suficiente para representar una poblacion con un nivel de

confianza del 95%”
Técnica

La técnica empleada para la recoleccion de datos es la encuesta, administrada a través de un
cuestionario estructurado. Este instrumento ha sido basado en el cuestionario diseniado por Sevilla y
Barrios (2024), titulado "Actitudes de los estudiantes de educacion basica hacia la inteligencia
artificial: Una adaptacion”. Este cuestionario original fue adaptado para ser aplicable al contexto y
nivel educativo de los estudiantes de maestria, con el objetivo de medir tres dimensiones especificas

de la actitud: cognitiva, afectiva y conductual.
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El instrumento de investigacion es un cuestionario estructurado disefiado meticulosamente para

explorar las actitudes y percepciones de los estudiantes hacia la Inteligencia Artificial (IA) en el

contexto educativo. Este cuestionario se compone de dos bloques, el primero son los datos de

Identificacion, esta seccion recopila informacion demografica esencial sin comprometer la

anonimidad del participante. Los datos incluyen edad, género, area de estudio y nivel de familiaridad

previa con la IA. En la tabla 1 se muestra el instrumento que se utilizd para esta investigacion.

Tabla 1. Instrumento

item
Bloque 1 ID1
ID2
ID3
ID4
ID5
ID5
Bloque 2 DCol
DCo2
DCo3
DCo4

DAL
DA2
DA3
DA4
DAS
DA6
DCl1
DC2
DC3
DC4
DCs5
DCé6
DC7

DCS8
DC9
DC10
DCl11

DC12

Pregunta

(Cual es tu genero?

(Cual Maestria que estudia actualmente?

(En semestre que cursa actualmente?

(Cual es tu edad?

(En cual municipio vives?

(Actualmente trabaja?

Creo que es importante aprender sobre inteligencia artificial (IA)

Las clases de inteligencia artificial (IA) son importantes

Creo que en la escuela se deberia impartir clases de inteligencia artificial (IA)

Creo que todos los estudiantes deberian aprender sobre inteligencia artificial (IA) en la
escuela

La inteligencia artificial (IA) es muy importante para el desarrollo de la sociedad

La inteligencia artificial (IA) esta relacionada con mi vida

Utilizaré la inteligencia artificial (IA) para resolver problemas de la vida cotidiana

La inteligencia artificial (IA) me ayuda a resolver problemas en la vida real

En el futuro necesitare inteligencia artificial (IA) en mi vida

La Inteligencia artificial (IA) es necesaria para todos

Quiero trabajar en el campo de la inteligencia artificial (IA)

Elegiré un trabajo en el campo de la inteligencia artificial (IA)

Participaria en un club relacionado con la inteligencia artificial (IA) si lo hubiera

Me gusta utilizar objetos relacionados con la inteligencia artificial (IA)

Es divertido aprender sobre la inteligencia artificial (IA)

Quiero seguir aprendiendo sobre la inteligencia artificial (IA)

Me interesa los programas de television o los videos en linea relacionados con la
inteligencia artificial (IA)

Quiero hacer algo que haga la vida méas humana mas comoda a través de la inteligencia
artificial (IA)

Me interesa el desarrollo de la inteligencia artificial (IA)

Es interesante utilizar la inteligencia artificial (IA)

Creo que deberia haber mas horas de clase dedicadas a la inteligencia artificial (IA) en
la escuela

Creo que puedo manejar bien la inteligencia artificial (1A)

En el bloque 2 se utilizan preguntas de escala Likert de 5 puntos en donde 1 es “No estoy en

absoluto de acuerdo” y 5 es “Estoy muy de acuerdo.” Como se mencioné en la seccion de técnica, se

buscd medir las dimensiones actitudinales cognitivas, afectivas y conductuales de la IA en la

educacion, la descripcion de las variables estan en la tabla 2
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Tabla 2. descripcion de las variables

Variable Descripcion

Dimension Cognitiva Evalua el conocimiento, comprension y conocimiento que tienen los estudiantes
sobre la inteligencia artificial, incluyendo preguntas sobre conceptos basicos,
aplicaciones, y potencial de la IA.

Dimension Afectiva Mide los sentimientos y emociones de los estudiantes respecto a la IA, explorando
sus reacciones emocionales positivas o negativas hacia la tecnologia, como el
entusiasmo, el miedo, la confianza o desconfianza.

Dimension Conductual — Investiga las acciones o comportamientos reales de los estudiantes relacionados
con la adopcion y uso de la IA, incluyendo preguntas sobre la frecuencia de uso y
los contextos en los que la IA es aplicada. Se indaga en la disposicion a interactuar
con la TA, la preferencia por métodos de ensenanza tradicionales frente a los
asistidos por TA y la probabilidad de utilizar la TA en sus futuras carreras
profesionales.

Procedimiento

El cuestionario fue distribuido en formato digital, por medio de la plataforma de Google Forms,
facilitando la participacion de los estudiantes a través de plataformas en linea. Esta metodologia no
solo maximiza la eficiencia de la recoleccion de datos, sino que también aumenta la accesibilidad
para los estudiantes, permitiéndoles completar la encuesta en un momento y lugar que les resulte
conveniente.

La recoleccion de datos se extendid durante un periodo de dos semanas, durante el cual se
monitorizo la tasa de respuesta y se enviaron recordatorios por correo electronico a los participantes
que no habian completado el cuestionario. Los datos recopilados fueron almacenados
automaticamente en una base de datos segura, lo que facilitd su posterior analisis estadistico. Este
enfoque no solo cumplid con las normas éticas de confidencialidad y consentimiento informado, sino
que también asegurd la integridad y la precision de los datos recogidos para el analisis.

Después de la recoleccion de datos, se utilizo la herramienta SPSS para realizar los analisis
demograficos, los analisis estadisticos y la regresion lineal multiple; esto con el fin de conocer a la
poblacion que contesto el cuestionario, conocer datos importantes de media y desviacion estandar de
las respuestas y por ultimo la regresion lineal para modelar la relacion entre la variable dependiente
(conductual) y las dos variables independientes (cognitivo y afectivo) con el fin de entender mejor
los factores que mas afectan a la conducta de los alumnos de maestria con el uso de la IA en la

educacion.
Validacion y fiabilidad

Antes de su implementacion, el cuestionario fue sometido a un proceso de validacion para
asegurar su fiabilidad y relevancia para nuestro grupo objetivo. Este proceso incluy6 una revision por

expertos en el tema y una prueba piloto con un grupo pequefio de estudiantes de maestria, lo que
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permiti6 realizar ajustes necesarios para mejorar la claridad y precision de las preguntas.

En la tabla 3 se muestra el analisis del Alfa de Cronbach, el cual demuestra que el nivel de
confiabilidad de las dimensiones esta por encima del 0.70, lo cual, segtn Field (2013) menciona que
es son aceptables, lo cual demuestra que el formulario es fiable para medir las actitudes de los
estudiantes hacia la inteligencia artificial en las dimensiones cognitiva, afectiva y conductual.

Tabla 3. andalisis de fiabilidad

Alfa de Cronbach
Cognitivo 0.874
Afectivo 0.870
Conductivo 0.910

Resultados

Estadisticos demogrdficos

Los resultados demograficos del presente estudio ilustran la composicion demografica de los
105 participantes que formaron parte de la investigacion. En cuanto al género, la muestra estuvo
equilibradamente distribuida entre hombres (51.4%) y mujeres (48.6%), con un total de 54 hombres
y 51 mujeres, lo que se visualiza en la figura 1 como dos segmentos casi iguales de un pastel,

demostrando una diversidad de género en los encuestados.

Hombre = Mujer

Grifica 1. Distribucion de género

La grafica 2 refleja la distribucion de los participantes segun el semestre que cursan
actualmente. La mayoria de los participantes se encontraban en el cuarto semestre (62.4%) siendo
este el segmento mas grande de la grafica, seguidos por el tercer semestre (17.1%), el segundo

semestre (11.4%) y el primer semestre (8.6%).
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#1°Sem " 2°Sem ' 3° Sem ®4° Sem

Grafica 2. Semestre que cursa actualmente

Finalmente, la grafica 3 presenta la edad de los encuestados, mostrando que la mayoria de los
estudiantes (40%) se encontraban en el rango de 25 a 30 afios, seguido por el grupo de 21 a 25 afios
(35.2%), lo que indica una concentracion de participantes jovenes adultos en etapas tempranas de su
carrera profesional. Los grupos de 31 a 35 afos (14.3%) y mayores de 36 aios (10.5%) representan
una menor proporcion del total. Estos datos demograficos ofrecen un contexto importante para
interpretar las actitudes hacia la inteligencia artificial, proporcionando un marco para entender las

perspectivas en el marco de las etapas de desarrollo académico y profesional.

®21-25 2530 ©31-35 =36+

Grafica 3. Edad de los encuestados
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Estadisticos Descriptivos

Tabla 4. Resultados estadisticos de las variables

Cognitivo Afectivo Conductual

N Valido 105 105 105

Perdidos 0 0 0
Media 4.5262 4.0444 3.9365
Error estandar de la media .06033 .07600 .06679
Mediana 5.0000 4.1667 4.0000
Moda 5.00 5.00 3.83
Desviacion estandar .61816 17875 .68441
Varianza 382 .606 468
Asimetria -1.099 -.785 -.769
Error estandar de asimetria 236 236 236
Curtosis 181 .265 793
Error estandar de curtosis 467 467 467
Rango 2.25 3.33 3.50

Los resultados estadisticos de la tabla 4 para las dimensiones cognitiva, afectiva y conductual
de la investigacion sobre las actitudes hacia la inteligencia artificial reflejan tendencias significativas
en las percepciones de los estudiantes de maestria; os estudiantes muestran altos niveles de acuerdo
en las dimensiones cognitiva y afectiva, mientras que la dimension conductual revela una actitud mas
matizada y diversa. Estos resultados son esenciales para comprender como la percepcion de la [A

puede influir en la disposicion a integrar esta tecnologia en la practica profesional futura.

607 Media = 453
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Grafica 4. Histograma de la variable “Cognitivo”
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La grafica 4 muestra el histograma del constructo cognitivo, donde se revela una concentracion
pronunciada de respuestas en el extremo superior de la escala. Esta tendencia es reflejada por una
media de 4.53 y una mediana de 5, indicando un fuerte acuerdo con las afirmaciones relacionadas con
la dimension cognitiva de la inteligencia artificial. La desviacion estandar de 0.618 apunta a una

variabilidad relativamente baja, sugiriendo que hay un consenso generalizado entre los encuestados.

201 Media = 4.04
Desviacion estandar= .779
W=105

Frecuencia

N
)
/

N\

Grafica 5: Histograma de la variable “Afectivo”

En cuanto a la grafica 5 sobre el constructo afectivo, el histograma muestra una distribucion
con una tendencia clara hacia calificaciones altas, pero con una dispersion mas amplia que en el
cognitivo, como lo indica una desviacion estandar de 0.779. La media se sitia en 4.04, lo que sugiere
que los participantes se inclinan hacia un acuerdo significativo en las cuestiones afectivas
relacionadas con la IA. La distribucion de las respuestas es menos sesgada que en el constructo
cognitivo, lo que se puede observar por la curtosis positiva y el menor grado de asimetria."

El histograma correspondiente a la grafica 6 muestra el constructo conductual, donde se
observa una forma distintivamente bimodal, lo que sugiere la existencia de dos modos predominantes
en las respuestas de los encuestados. Con una media de 3.94, las actitudes conductuales hacia la TA
parecen ser mas variadas que las cognitivas y afectivas, evidenciado por la variabilidad en las
respuestas y una desviacion estandar de 0.684. Esta distribucion mas amplia sugiere diferencias mas
marcadas en como los participantes se comportan o prevén comportarse en relacion con la [A, lo cual

puede reflejar la complejidad de la dimension conductual en un contexto aplicado."
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Grifica 6: Histograma de la variable “Conductual”

Regresion Lineal multiple

Se selecciono como herramienta analitica la regresion lineal multiple debido a su eficacia para
descifrar y cuantificar las interacciones entre las variables independientes —cognitiva y afectiva—y
la variable dependiente conductual.

Mas atin, el modelo de regresion lineal permite predecir las conductas futuras de los estudiantes
en relacion con la [A; mediante la evaluacion del peso que cada factor tiene en la conducta, se pueden
asignar recursos de manera mas eficiente para fomentar una integracion optima de la IA en el aula de
clases y las practicas de ensefianza.

Tabla 5. Resumen del modelo

Modelo R R cuadrado R cuadrado ajustado  Error estandar de la estimacion
1 674 454 432 51569
2 7820 611 .570 44881

Nota: a) Predictores: (constante) Cognitivo
b) Predictores: (continuos), Afecto

La tabla 5 muestra el resumen del Modelo de correlacion lineal multiple, mostrando los dos
casos de las variables independientes; el modelo Imuestra la variable “Cognitivo” con un R de .674
y un R cuadrado de .451, lo cual indica que aproximadamente el 45.4% de la variabilidad en la
variable dependiente 'Conductual' puede ser explicada por la variable cognitiva.

Mientras que el modelo 2 muestra un R de .782 y un R cuadrado de .611, una mejora con
respecto al modelo 1, lo que sugiere una mejor correlacion entre las variables observadas, e indica
que aproximadamente el 61.1% de la variabilidad en 'Conductual' puede ser explicada por la variable

de afecto.
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Tabla 6. Analisis ANOVA de la variable dependiente “Conductual”

Modelo Suma de cuadrados gl Media cuadratica F Sig.
1 Regresion 22.122 4 5.530 14.784 .000*
Residuo 26.594 100 .266
Total 48.716 104
2 Regresion 29.781 10 2.978 20.796 .000°
Residuo 18.935 94 .02
Total 48.716 104

Nota: a) Predictores: (constante) Cognitivo
b) Predictores: (continuos), Afecto

La tabla 6 muestra los resultados del analisis ANOVA de los modelos anteriores, el modelo 1
sigue siendo la variable “cognitivo” y el modelo 2 la variable “afecto.” La F del modelo 1 es 14.784
y la F del modelo 2 es 20.796, lo cual muestra que ambos factores muestran relacion con la variable
dependiente, pero teniendo mas peso la variable “afecto”.

La sig. de ambos modelos es de .000 lo cual indica que ambos modelos son estadisticamente
significativos. También, la disminucion en el error estandar de la estimacion entre los modelos sugiere

que las predicciones del Modelo 2 estan mas cercanas a los valores reales.

Tabla 7. Coeficientes del modelo para la variable “Conductual”

Coeficientes no estandarizados Coeficientes estandarizados

Modelo B Error estdndar Beta t Sig.
1 (constante) .494 429 1.151 253
DCO1 .169 110 144 1.537 127
DCO02 339 .103 358 3.289 .001
DCO03 .037 .106 .045 348 729
DCo04 213 123 229 1.735 .086
2 (constante) .400 .386 1.037 .302
DA1 .015 071 .019 205 .838
DA2 .149 .054 234 2.731 .008
DA3 113 .064 171 1.761 .081
DA4 -.034 .067 -.052 -.505 .615
DAS 167 .079 216 2.113 .037
DA6 .008 .061 .012 128 .898

La Tabla 7 presenta los resultados de los coeficientes de dos modelos de regresion lineal
multiple que buscan explicar la influencia de las variables cognitivas y afectivas en el comportamiento
conductual de los estudiantes de maestria hacia la inteligencia artificial en la educacion.

En el primer modelo, la constante tiene un valor de .494, lo cual indica el punto de partida para
la prediccion de la conducta cuando todas las variables independientes son cero. Los valores de t
muestran la significancia estadistica de cada coeficiente, y todos excepto DC03 y DC04 son

significativos, indicando una relacion solida entre estas variables cognitivas y la conducta.
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El segundo modelo introduce variables afectivas; la constante de este modelo es ligeramente
menor, con un valor de .400. Esto se alinea con la teoria de que las emociones y la afectividad pueden
desempefiar un papel mas poderoso en la motivacion y el comportamiento de los estudiantes respecto
ala IA que los conocimientos o creencias cognitivas solos.

Los resultados sugieren que las actitudes afectivas hacia la IA son predictores mas fuertes de
la conducta de la IA que las cognitivas. Los valores de t asociados con los coeficientes estandarizados
apoyan esta conclusion, mostrando significancia estadistica en varios predictores afectivos,

destacando su relevancia en el comportamiento de los estudiantes.

Discusion

La adopcion de la IA en el aula de posgrado refleja un creciente interés por parte de los
estudiantes en las aplicaciones practicas de estas tecnologias, como se observa en la positiva
correlacion entre las dimensiones afectiva y conductual. Sin embargo, es importante reconocer que
mientras que la IA abre un abanico de posibilidades para la innovacion y la personalizacion del
aprendizaje, también presenta desafios en términos de la necesidad de un marco ético y la seguridad
de los datos. En consonancia con lo sefialado por Aragon (2023), la formacion en 1A debe extenderse
mas alla del conocimiento técnico, incorporando también competencias éticas y sociales que preparen
a los estudiantes para un manejo responsable de la tecnologia.

La necesidad de comprender y adaptarse a las innovaciones tecnologicas disruptivas, como lo
demuestra Pérez Martinez et al. (2019) para los profesores, es igualmente critica para los estudiantes
de posgrado que enfrentaran estos desafios en sus futuras carreras profesionales. Segiin Teran-
Cazares et al. (2022), existe una brecha significativa en la aceptacion y uso de tecnologias digitales
entre las diferentes generaciones de docentes, lo que repercute directamente en la eficacia de la
capacitacion docente digital. Este fenomeno puede compararse con las tendencias y resultados
observadas en esta investigacion, donde se prueba que las actitudes afectivas influyen
estadisticamente mas que las actividades cognitivas para la conducta de los estudiantes de maestria
hacia la IA.

Esta investigacion demuestra que la actitud de los estudiantes de maestria hacia la IA es en
general positiva y sugiere que la implementacion exitosa de la IA en la educacion superior no solo
depende de la tecnologia en si, sino también de como se abordan los componentes afectivos en el
proceso de ensefianza-aprendizaje. En linea con los hallazgos de Marrone et al. (2022), la creatividad
y laresolucion de problemas emergen como habilidades esenciales que pueden ser mejoradas a través
de la IA, lo que subraya la importancia de desarrollar estrategias pedagogicas que fomenten estas

capacidades.
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Futuras investigaciones deben centrarse en factores que pueden cambia las percepciones
afectivas y cognitivas para asi poder influir positivamente en la conducta de los estudiantes, asi como
también, buscar como los programas de maestria pueden integrar de manera efectiva la IA para
mejorar el aprendizaje. Se concluye que el didlogo abierto y la familiarizacion con la IA son pasos
cruciales para garantizar que los futuros profesionales puedan navegar con competencia en un entorno

laboral cada vez mas tecnificado.
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